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研究背景
▷自然言語処理モデルの事前学習には大規模コーパスが必
要 

▷Webクローリングで集めたテキストは汚いことが多い 
➡フィルタリングが必要 

■例)顔文字、複数個繋がった長音等 
▷フィルタリングの有無がモデルに及ぼす影響とは？

￼2



関連研究
▷C4 [Raffel 20]、mC4 [Xue 21] 

• Webクロールで集めた大規模コーパス。mC4は日本語を含む
多言語版。フィルタリングしている 

▷Japanese Chit-chat Systems [Sugiyama 21] 
• 日本語モデル構築のために学習データ（Twitter）にフィルタ
リングしている 

▷mecab-ipadic-NEologd [Sato 15] 
• 形態素解析エンジン用の正規化処理方法を示している
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事前学習コーパスのフィルタ設計
▷かな漢字が少なすぎる行を削除 
▷括弧を含む行を削除 
▷URLを含む行を削除 
▷指定終端文字（。」．など）で終わらない行を削除 
▷【】を含む行を削除 
▷長音の規格化
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フィルタリング前後のテキスト例
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↓

２０２０／０３／０６　２３：５４　-　ＮＹの小さな灯り　～ヘアメイク日記～ 
黒糖きな粉 
冬限定の生八つ橋「ふゆおたべ」 
日本から戻る時に大抵空港で生八つ橋か信玄餅のどちらかを必ず買って帰ってくるのですが、今回は珍しいバージョンを見かけたので生八つ
橋を買う事にしました。それがこちら、冬限定の生八つ橋「ふゆおたべ」です。切り絵のデザインも素敵ですよね＾＾お味は黒豆と栗きんとん
の二種類。おせち料理みたいです～♪栗きんとんは元々味がそんなに個性的でない事もあり、あまりよく分からなかったのですが（ふんわり
甘くて美味しい．．． 
２０１９／０３／０６　００：３０　-　ＮＹの小さな灯り　～ヘアメイク日記～
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を買う事にしました。それがこちら、冬限定の生八つ橋「ふゆおたべ」です。切り絵のデザインも素敵ですよね＾＾お味は黒豆と栗きんとんの
二種類。おせち料理みたいですー♪栗きんとんは元々味がそんなに個性的でない事もあり、あまりよく分からなかったのですが（ふんわり甘く
て美味しい．．．



フィルタリング前後のテキスト例
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実験
▷以下のコーパスで同じ構成のモデルを事前学習 

• フィルタリングしたmC4日本語部分（一部）  
• フィルタリングしていないmC4日本語部分（一部） 
• Wikipediaコーパス（全文）  

▷全て大きさは4GB 
▷モデルはRoBERTa [Liu 19] (small)
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実験
▷日本語言語理解ベンチマークであるJGLUE [栗原 22] タ
スクでファインチューニングし、評価  
• JCommonsenceQA: 常識推論タスク 
• JNLI: 文関係推論タスク 
• JSTS: 文類似性推定タスク 

▷評価は事前学習10,000ステップごとに行う  
▷ベースライン: izumi-lab-bert [Suzuki 21] (small)
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結果(JCommonsenceQA)
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結果(JNLI)
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▷filteredが良くない
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結果(JSTS)
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▷大きな違いはない
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まとめ
▷フィルタリングは必ず良い方向に働くわけではないが、モデルに
影響を与える 
• JCommonsenceQAにおいてはフィルタリングをした方が良
い 

• JNLIにおいてはフィルタリングをしない方が良い 
• JSTSは他2つほどの差がない 

▷事前学習コーパスのフィルタリングによる違いは低ステップでよ
り出やすいため、小規模な事前学習においてより重要
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